
 

บทคัดย่อ 
ข่าวสถานการณ์ราคานํ�ามันเป็นข่าวที�แสดงถึงแนวโน้มราคา
นํ�ามันดิบ เบนซิน และดีเซล โดยมีการวิเคราะห์และสรุปจาก
ข่าวสถานการณ์ราคานํ�ามันดิบที� เกี�ยวข้องและมีปัจจัยส่งผลต่อ
ราคานํ�ามนัโดยตรงและปัจจัยภายนอกอื�น ๆ  จากความเชี�ยวชาญ
ของนักวิเคราะห์ข้อความข่าวที�ได้ทาํการสรุปสถานการณ์ราคา
นํ�ามนัรายวนั  ดังนั�นบทความนี�จึงนาํเสนอรูปแบบการวิเคราะห์
ข้อความข่าวเพื�อพยากรณ์แนวโน้มราคานํ�ามันในวันถัดไปด้วย
เทคนิคการทาํเหมืองข้อความและการทาํเหมืองข้อมลู โดยมีการ
จําแนกข้อความข่าวที� มีส่งผลให้ราคานํ�ามันในวันถัดไปมี
แนวโน้มราคาสูงขึ�นหรือลดลง จากการวิเคราะห์ข้อความข่าวที�
ส่งผลต่อราคานํ�ามันได้ปัจจัยที� เกี�ยวข้องทั� งหมด  36 ปัจจัย 
จาํนวน 110 ระเบียนแบ่งเป็นชุดข้อมูลแบบสอนและทดสอบ
โดยใช้เทคนิคการทาํเหมืองข้อมลู 3 วิธีนาํมาเปรียบเทียบพบว่า
วิธีของ K-Nearest Neighbors (K-NN) โดยกาํหนดให้ K เท่ากับ 
3 ได้ให้ความถูกต้องสูงที�สุดเท่ากับ 93.14 % และ ต้นไม้ตัดสิน 
(Decision tree) โดยวิธีการ  J48 ได้ให้ ความถูกต้องเท่ ากับ
89.29% และวิธี Naive Bayes ได้ให้ความถูกต้องเท่ากับ 89.39 

ตามลาํดับ  
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Abstract 
The oil price is the news that shows the trend of crude oil, 

gasoline and diesel prices, with analysis and conclusion 

from the related crude oil price situation and the factors 

affecting the price of oil directly and other external 

factors. I have a summary of the daily oil price. So this 

article offers a model for analyzing news messages to 

predict future price trends with text mining and data 

mining techniques. News stories that have resulted in the 

price of oil in the next day tend to rise or fall. A total of 

36 factors, 110 items, were categorized into a teaching 

and testing package using three different methods of data 

mining. K-Nearest Neighbors K-NN), giving K equal to 3, 

gave the highest accuracy of 93.14%. The decision tree 

by J48 method gave 89.29% accuracy and the Naive 

Bayes method. Accuracy equal to 89.39 respectively. 

Keyword: Oil price, Oil Forecast, Oil Predict, Text 

Mining, Data Mining. 

1. บทนํา 

ในปัจจุบันการเจริญ เติบโตของเศรษฐกิจ เมื& ออยู่ในช่วง
กาํลงัขยายตวั ทาํใหค้วามตอ้งการใชง้านนํ� ามนัเชื�อเพลิงเพิ&มขึ�น 
และส่งผลให้ความต้องการนํ� ามันดิบ และราคานํ� าเชื� อเพลิง
ปรับตวัขยายตามเศรษฐกิจ ทาํให้การใชง้านนํ� ามนัดิบและการ
ใชเ้ชื�อเพลิงขึ�นอยูก่บัเศรษฐกิจเป็นหลกัจึงจะเกิดราคาความผนั
ผวนตามเศรษฐกิจโลก และหากเศรษฐกิจโลกถดถอยและนัก
ลงทุนลดภาวะเสี& ยงในการลงทุนทําให้ความต้องใช้นํ� ามัน
เชื�อเพลิงและ ความตอ้งการนํ� ามนัดิบลดลง จะทาํให้ราคาลดลง
ตามไปดว้ย ปัจจยัที&ส่งผลต่อราคานํ� ามนัดิบมีหลายปัจจยั เช่น 

สภาพภูมิอากาศ อุปสงคน์ํ� ามนัจากประเทศผูมี้ความตอ้งการสูง
อย่างประเทศจีน และ อุปทานของกลุ่มผูผ้ลิตนํ� ามัน ปริมาณ
นํ� ามันสํารอง  นอกจากนี� ย ังมี ปัจจัยอื&น  ๆ  ที& มีผลต่อราคา
นํ� ามนัดิบ ไดแ้ก่ การสร้างแหล่งพลงังานทดแทนเพื&อ ลดความ
ตอ้งการใช้งานนํ� ามันดิบ ภาวะสงครามหรือความไม่สงบใน
ประเทศผูผ้ลิตนํ� ามันซึ& งส่งผลต่อการผลิต และ ระดับอัตรา
แลกเปลี&ยนเงิน จากปัญหาราคานํ� ามนัที&เกิดความผนัผวนทาํให้

วเิคราะห์ข้อความข่าวราคานํ�ามันดบิด้วยวธีิเหมืองข้อความ 
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นักลงทุนและ ผู ้ที&ต้องการใช้พลังงานเชื� อเพลิงไม่สามารถ
คาดการณ์ราคานํ� ามันได้ หากนักลงทุนและผู ้ต้องการใช้
พลงังานเชื�อเพลิงสามารถคาดการณ์ราคานํ� ามนัล่วงหนา้ได ้จะ
ช่วยลดตน้ทุนและมีการวางแผนเพื&อลดความเสี&ยงที&จะเกิดขึ�น 
ซึ& งงานวิจัยนี� มีว ัตถุประสงค์เพื&อนําเทคนิคการทําเหมือง
ข้อความใช้ในวิเคราะห์ข่าวสถานการณ์ราคานํ� ามันโดยใช้
เทคนิคเหมืองข้อความ (Text mining) เพื&อนําข้อความข่าว
สถานการณ์ราคานํ� ามนัเขา้สู่กระบวนการวเิคราะห์เพื&อพยากรณ์
แนวโน้มราคานํ� ามนัในวนัถดัไป และ นาํเทคนิคเหมืองขอ้มูล 
(Data mining) คือ การนําข้อมูลผ่านกระบวนการสกัดความรู้ 
การวเิคราะห์ เพื&อคน้หาขอ้มูลเพื&อหารูปแบบหรือความสัมพนัธ์
ของขอ้มูล 

 

2. ทฤษฎีและวรรณกรรมที�เกี�ยวข้อง 
2.1 เหมืองข้อความ (Text mining) 
เหมืองข้อความ (Text mining) [1] เป็นการนําข้อมูลประเภท
ข้อความห รือรูป ภาพ  ที& อยู่ใน รูปแบ บที& ไม่ มีโครงสร้าง 
(Unstructured) ผ่านกระบวนการให้เกิดความรู้ใหม่ โดยการนาํ
ข้อมูลที& เป็นข้อความทําให้อยู่ในรูปแบบที&มีโครงสร้างผ่าน 
(Structured) การสกดัคาํ คน้หารูปแบบ และความสัมพนัธ์ของ
ข้อมูลที& ซ่อนอยู่ในชุดข้อความเพื&อให้เกิดความหมายและ
สามารถนาํมาใชป้ระโยชน์ได ้ 
2.2 ต้นไม้ตดัสินใจ (Decision tree) 
ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision Tree) เป็นการเรียนรู้โดยการจาํแนก
ประเภท (Classification) แบ่งขอ้มูลออกเป็นกลุ่ม (Class) โดย
ใช้คุณลักษณะ (attribute) ของข้อมูลในการจําแนกประเภท 
ต้น ไม้ตัด สิ น ใจ  [2] ที& ได้จาก ก าร เรียน รู้ทําให้ ท ร าบ ว่า 
คุณ ลักษณ ะใดเป็ น ตัวกําห น ดการจําแน กป ระเภท  และ
คุณลกัษณะแต่ละตวัมีลาํดบัความสําคญัมากน้อยเพียงใด โดย
ตน้ไมต้ดัสินใจมีส่วนประกอบคือ โนดภายใน (Internal node) 
คือ ลกัษณะของขอ้มูล เมื&อมีขอ้มูลเขา้มาที&โนด จะใชล้กัษณะนี�
ตัดสินใจว่าข้อมูลจะไปในทิศทางใด โดยโนดภายในที& เป็น
จุดเริ&มตน้ของตน้ไม ้เรียกวา่ โนดราก (Branch link) เป็นค่าของ
ลกัษณะในโนดภายในที&แตกกิ&งออกมา โนดภายในจะแตกกิ&ง
เป็นจาํนวนเท่ากบัจาํนวนค่าของลกัษณะในโนดภายในนั�นโนด

ใบ (Leaf node) คือกลุ่มต่าง ๆ ซึ& งเป็นผลลัพธ์ในการจําแนก
ประเภทขอ้มูล [3]  

2.3 นาอีฟเบย ์(Naïve Bayses) 
การเรียนรู้แบบเบยแ์บบนาอีฟเบย ์[4] เป็นวิธีการเรียนรู้ที&ใช้
หลกัการของความน่าจะเป็น ซึ& งมีพื�นฐานมาจากทฤษฎีของเบย ์
(Bayes theorem) เขา้มาช่วยในการเรียนรู้ จุดมุ่งหมายเพื&อสร้าง
โมเดลที&อยูใ่นรูปของความน่าจะเป็น ดงันั�นวิธีการเรียนรู้นาอีฟ
เบย ์(Naïve Bayesian Learning) เป็นวิธีจาํแนกประเภทขอ้มูลที&
มีประสิทธิภาพวิธีหนึ& ง โดยที& ใช้งานได้ดีและง่ายต่อการ
ประมวลผล อลักอริทึมของการเรียนรู้แบบเบยอ์ยา่งง่ายนี� มีการ
ทาํงานที&ไม่ซบัซอ้นเหมือนวธีิการอื&นๆ ซึ&งเป็นหลกัการเดียวกบั
ความน่าจะเป็น 

2.4 K-Nearest Neighbor (K-NN) 
อลักอริธึมของ K-nearest neighbor (KNN) [5] เป็นอลักอริทึม
หนึ&งที&สามารถเรียนรู้จากขอ้มูลที&นาํไปสอนและหาระยะทางที&
ใกล้เคียงทําหมด k ตัวเพื&อหาคาํตอบที& ดีที& สุด หากเป็น class 

label ที&เป็นแบบค่าไม่ต่อเนื&องจะทาํการโหวตผลของคาํตอบที&
ตอบมากที&สุดของชุดขอ้มูลจาํนวน k ตวัที&ใกลเ้คียงกบัขอ้มูลที&
ตอ้งหาคาํตอบนั�น  
2.5 งานวิจยัที;เกี;ยวข้อง 
ง า น วิ จั ย  [6] Expert-Based Text Mining with Fuzzy Delphi 

Method for Crude Oil Price Prediction เนื&องจากราคานํ� ามนัดิบ
เป็นสินคา้สาํคญัอนัดบัหนึ& งคาดการณ์ราคานํ� ามนัดิบยงัคงเป็น
ศูนย์กลางที& น่าสนใจอย่างต่อเนื&อง เทคนิคแบบดั� งเดิมกําลัง
มุ่งเน้นไปที&แบบจาํลองทางเศรษฐมิติซึ& งไม่สามารถรับมือกับ
ความผิดปกติในระยะสั� น ผลจากการศึกษาครั� งนี� ชี� ให้เห็นถึง
อนาคตทิศทางสําหรับการวิจยัเพิ&มเติม เป็น R-square สําหรับ
ความถ่วงนํ� าหนักโดยวิธีผูเ้ชี&ยวชาญจะเพิ&มขึ� นเนื&องจากการ
เพิ&มขึ�นของจาํนวนผูเ้ชี&ยวชาญแมว้่าผูเ้ชี&ยวชาญทั� งสามคนจะ
ไดรั้บการคดัเลือกให้เป็นที&สูงผูเ้ชี&ยวชาญดา้นประสบการณ์การ
ทํ างาน  คําถ าม นี� ถ าม ถึ งด้ าน ก าร ศึ ก ษ านี� ไ ม่ ว่ าจ ะ เป็ น
ประสบการณ์ของผูเ้ชี&ยวชาญหรือจาํนวนผูเ้ชี&ยวชาญควรเน้น
เพื&อปรับปรุงความถูกตอ้งของการคาดการณ์นี�  ในนอกจากนี�ห้า
ผู ้เชี& ยวชาญในการวิจัยนี� ได้เลือกจากอุตสาหกรรมเดียวกัน 

)นํ� ามันและก๊าซอุตสาหกรรม (ในทางปฏิบัติผูเ้ชี&ยวชาญใน
อุตสาหกรรมอื&น ๆเช่น นักข่าว, สถาบันการเงิน ควรพิจารณา



 

ดว้ย เพราะเป็นมุมมองที&แตกต่างกนัจะไดรั้บและนี�อาจจะดีขึ�น
ความถูกตอ้งของการทาํนาย 

ง า น วิ จั ย  [7] Forecasting Model for Crude Oil Price Using 

Artificial Neural Networks and Commodity Futures Prices 
การพยากรณ์แบบจําลองราคานํ� ามัน ดิบโดยใช้เค รือข่าย
ประสาทเทียมและราคาสินค้าโภคภัณฑ์ล่วงหน้าบทความนี�
นาํเสนอแบบจาํลองขึ�นอยู่กบัแบบหลายชั�นเครือข่ายประสาท
เทียมเพื&อคาดการณ์ราคานํ� ามนัดิบทิศทางในระยะสั�นถึงสามวนั
ขา้งหนา้ ขอ้ดีไดรั้บความสนใจในการหาแบบจาํลอง ANN ที&ดี
ที& สุดโครงสร้าง  นอกจากนี� ห ลายวิธีของข้อมูลก่อนการ
ประมวลผลถูกทดสอบ แนวทางของเราคือการสร้างเกณฑ์
มาตรฐาน ซึ& งขึ�นอยูก่บัราคาซื�อขายทนัทีก่อนประมวลผลที&ลา้
หลงัแลว้เพิ&มการประมวลผลล่วงหน้าสัญญาซื�อขายล่วงหน้า
เป็นเวลา 1, 2, 3 และ 4 เดือนนบัจากวนัครบกาํหนดและรวมกนั
ทั�งหมด ผลจากเกณฑม์าตรฐานแนะนาํวา่แบบไดนามิกของ 13 
ล่าช้าเป็นที& ดีที& สุดในการคาดการณ์ราคาจุดทิศทางระยะสั� น 
นอกจากนี�ความแม่นยาํในการคาดการณ์ของ ทิศทางของตลาด
คือ 78%, 66% และ 53% สําหรับหนึ& ง, สอง,และสามวนัใน
อนาคตอนัใกล ้สาํหรับการทดลองทั�งหมดซึ&งรวมถึงสัญญาซื�อ
ขายล่วงหน้าเป็นขอ้มูลนําเขา้ผลแสดงให้เห็นว่าในระยะสั� น
สัญญาซื� อขายล่วงหน้าจะเก็บข้อมูลใหม่ในจุดทิศทางราคา 
ผลลพัธ์ที&ไดจ้ะทาํให้เกิดความครอบคลุมความเขา้ใจเกี&ยวกับ
นํ� ามนัดิบแบบไดนามิกที&ช่วยให้นักลงทุนและบุคคลสําหรับ
การบริหารความเสี&ยง 

งานวิจัย [8] A Rough-Set-Refined Text Mining Approach for 

Crude Oil Market Tendency Forecasting ในการศึกษาครั� งนี�
ผูว้ิจยัไดน้าํเสนอระบบการคาดการณ์เชิงลึก )knowledge-based 

forecasting system) และวิธีการทาํเหมืองขอ้ความแบบคร่าวๆ 
)RSTM) สาํหรับการคาดการณ์แนวโนม้ราคานํ� ามนัดิบ ระบบนี�
ประกอบดว้ยสองโมดูลในโมดูลแรกจะใชเ้ทคนิคการทาํเหมือง
ขอ้ความเพื&อสร้างที&เก็บขอ้มูลเมตาและสร้างความรู้ที&หยาบโดย
แยกข้อความที&ไม่มีโครงสร้างเอกสารรวมถึงการรวบรวม
เอกสารข้อความต่างๆที& เกี& ยวข้องเอกสารการประมวลผล
ล่วงหนา้การดึงขอ้มูลคุณลกัษณะการทาํเหมืองขอ้มูลเมตาและ
การสร้างความรู้ที&รัดกุม ในโมดูลที&สองทฤษฎีการตั�งค่าคร่าวๆ
ถูกนาํมาใชเ้ป็นตวักลั&นความรู้สําหรับความรู้คร่าวๆซึ& งรวมถึง

การกาํหนดตารางขอ้มูลการลดขอ้มูลและการปรับแต่งความรู้
คร่าวๆ โดยการรวมส่วนประกอบทั� งสองนี� รูปแบบและกฎที&
เป็นประโยชน์ ")ความรู้ ("มีดังนี� ซึ& งสามารถนําไปใช้ในการ
พ ยาก รณ์ แ น วโน้ ม ต ล าด นํ� ามัน ดิ บ ได้  ใน ก ารป ระเมิ น
ความสามารถในการคาดการณ์ของ RSTM เราเปรียบเทียบ
ประสิทธิภาพกับวิธีการทั&วไป )เช่นโมเดลทางสถิติและ

แบบจาํลองของซีรี& ส์เวลา (และแบบจาํลองเครือข่ายประสาท 
ผลการทดลองแสดงให้เห็นว่า RSTM มีประสิทธิภาพสูงกว่า
รูปแบบการคาดการณ์อื&น ๆ และแสดงให้เห็นว่าแนวทางที&
เสนอนี� เหมาะสําหรับการประยุกต์ใช้งานในหลายรูปแบบ
ปัญหาการคาดการณ์ภายใตค้วามไม่แน่นอน นอกจากนี� ผลการ
ทดลองยงัแสดงให้เห็นวา่แนวทางที&ผูว้ิจยัเสนอคือทางเลือกที&มี
แนวโนม้ในการคาดการณ์แนวโนม้ตลาดนํ� ามนัดิบทั&วไป 

งานวจิยั [9] คาดการณ์ราคานํ� ามนัดิบดว้ยโครงร่างการเรียนรู้ชุด
อุปกรณ์ประสาทเทียมแบบ EMD ในการศึกษาครั� งนี� ได้มีการ
นําเสนอระบบการคาดเดาราคานํ� ามัน ดิบของโลกในรูป
แบบจาํลองเชิงประจกัษ ์)EMD) ดว้ยเหตุนี� ชุดราคานํ� ามนัดิบดิบ
ฉบบัแรกจึงถูกยอ่ยสลายเป็นครั� งคราวและมกัมีจาํนวนน้อยใน
รูปแบบภายใน )IMF) จากนั� นแบบจาํลองเครือข่ายประสาท
เทียมแบบสามชั�น )FNN) ใช้เพื&อจาํลองแต่ละกองทุนการเงิน
ระหว่างประเทศที&แยกไดเ้พื&อให้แนวโน้มของกองทุนการเงิน
ระหว่างประเทศเหล่านี� สามารถคาดการณ์ไดอ้ย่างถูกตอ้ง ใน
ที& สุดผลการคาดการณ์ของกองทุนการเงินระหว่างประเทศ
ทั�งหมดจะถูกรวมเขา้กบัเครือข่ายประสาทเทียมแบบปรับตวั 
)ALNN) เพื&อสร้างชุดผลลัพธ์ของชุดราคานํ� ามันดิบที& เป็น
ตน้ฉบบั สาํหรับการตรวจสอบและทดสอบราคานํ� ามนัดิบหลกั 
2 ชุดราคานํ� ามัน ดิ บ เวสต์ เท กซัสกลาง )WTI) แล ะราค า
นํ� ามนัดิบเบรนท์มีการใชเ้พื&อทดสอบประสิทธิภาพของ EMD 
การศึกษาครั� งนี� เสนอรูปแบบการเรียนรู้ชุดอุปกรณ์ประสาท
เทียมแบบ EMD เพื&อทาํนายราคานํ� ามนัดิบในตลาดโลก ในแง่
ของผลการทดลองเราพบวา่ในรูปแบบการคาดการณ์ที&แตกต่าง
กันสําหรับราคานํ� ามันดิบหลกัสองราคานํ� ามนัดิบ WTI และ
ราคานํ� ามันดิบเบรนท์ในแง่ของเกณฑ์ที&ต่างกันรูปแบบการ
เรี ย น รู้ ข อ งก ลุ่ ม เค รื อ ข่ าย ป ร ะ ส าท เที ย ม แ บ บ  EMD มี
ประสิทธิภาพ ที&สุด  .ในกรณีทดสอบทั�งหมด RMSE มีค่าตํ&าสุด
และ DSTAT มีค่าสูงสุดซึ& งแสดงให้เห็นวา่กรอบการคาดการณ์



 

ของระบบเครือข่ายประสาทเทียมแบบ EMD สามารถใชเ้ป็น
วิธีการที&มีแนวโน้มมากสําหรับการคาดการณ์ราคานํ� ามันดิบ
โลก 

งานวิจยั [10] A deep learning ensemble approach for crude oil 

price forecasting แน วท างการเรียน รู้ที& ลึกซึ� ง เกี& ยวกับ การ
คาดการณ์ราคานํ� ามนัดิบ เนื&องจากราคานํ� ามนัดิบไดรั้บอิทธิพล
จากปัจจยัหลายอย่างการจบัพฤติกรรมของตนไดอ้ยา่งแม่นยาํ
ค่อนขา้งทา้ทายและทาํให้เกิดความยากลาํบากในการคาดการณ์ 
ในการศึกษาครั� งนี� มีการนาํเสนอแนวทางการเรียนรู้อยา่งลึกซึ� ง
เพื&อรับมือกบัปัญหานี�  ในแนวทางของเราเราใชเ้ทคนิคสองแบบ 
หนึ&งคือแบบจาํลองเครือข่ายประสาทลึกขั�นสูงที&มีชื&อวา่เอนเดา
ไดนามิก denoising แบบซ้อนกนั )SDAE) ซึ& งใชใ้นการจาํลอง
ความสัมพนัธ์แบบไม่เชิงเสน้และความซบัซอ้นของราคานํ� ามนั
กบัปัจจยัต่างๆ อีกวิธีหนึ&งคือการรวบรวมชุดบูท )bag strap) ซึ& ง
สร้างชุดขอ้มูลจาํนวนมากสําหรับการฝึกอบรมชุดของโมเดล
พื�นฐาน )SDAEs) การศึกษาเชิงประจกัษไ์ดมี้การศึกษาชุดราคา
นํ� ามนัดิบ WTI และใชต้วัแปรทางเศรษฐกิจ 198 ชุดเป็นตวัแปร
ภายนอก แนวทางของเรามีการทดสอบกับวิธีการแข่งขัน
บางอย่างและแสดงถึงความสามารถในการคาดการณ์ ที&
เหนือกวา่ซึ&งไดรั้บการพิสูจน์ทางสถิติโดยการทดสอบสามแบบ 
เนื&องจากความสัมพนัธ์ที&ซับซ้อนของราคานํ� ามนัดิบที&มีปัจจยั
หลายประการจึงไดมี้การเสนอแนวทางการเรียนรู้ชุด SDAE-B 

สาํหรับการคาดการณ์ราคานํ� ามนัดิบ ในแนวทางนี� รูปแบบการ
เรียน รู้ ลึก  ๆ  SDAE ใช้ เพื& อ เรียน รู้ก ารเป็ น ตัวแท น ที& เป็ น
ประโยชน์จากขอ้มูลและเพื&อสร้างการคาดการณ์ การบรรจุเป็น
วิธีที& มีประสิทธิภาพรวมกันผสมผสานความแข็งแกร่งของ 
SDAE จํานวนมากจึงสร้างรูปแบบชุดการแสดงที& ดีขึ� น ใน
การศึกษาเชิงประจกัษ์ SDAE-B ที&เสนอมีประสิทธิภาพสูงกว่า
แบบจาํลองมาตรฐานซึ&ง ไดแ้ก่ แบบจาํลองทางเศรษฐมิติ )เช่น 
RW และ MRS) โมเดลการเรียนรู้เครื&องจกัรของสถาปัตยกรรม
ตื�น )เช่น SVR, SVR-B, FNN และ FNN-B) และ SDAE แบบ
พื�นฐาน  .การทดสอบทางสถิติยงัยืนยนัถึงความเหนือกวา่ของ
รูปแบบที&เสนอซึ& งแสดงให้เห็นว่าแนวทางที&เสนอสามารถใช้
เป็นเครื&องมือคาดการณ์ที&มีแนวโน้มสําหรับราคานํ� ามนัดิบได้ 
แมจ้ะมีความสามารถในการนําเสนอชุดการเรียนรู้แบบลึก ๆ 
แต่ก็ยงัมีช่องวา่งสาํหรับการปรับปรุง เป็นที&รู้กนัดีวา่ปัจจยัที&ไม่

สมํ&าเสมอเช่นสภาพภูมิอากาศที&รุนแรงความเสี&ยงทางการเมือง
และปัจจยัทางจิตวิทยามีผลกระทบอยา่งมากต่อความผนัผวน
ของราคานํ� ามนั แต่ก็ค่อนขา้งทา้ทายที&จะหาจาํนวนผลกระทบ
ของมนั เราเชื&อวา่การคาํนวณความถูกตอ้งในการทาํนายที&ดีขึ�น
สามารถทาํไดโ้ดยการหาจาํนวนปัจจยัเหล่านี� และใชป้ระโยชน์
จากขอ้มูลเหล่านี�  เราจะพิจารณาประเด็นนี� ในการวจิยัในอนาคต 

งานวิจัย [11] การขจัดแนวโน้มราคานํ� ามันดิบสําหรับการ
ประมาณดว้ยโครงข่ายประสาทเทียม งานวิจยันี� ไดน้าํเสนอการ
เปรียบเทียบการทาํนายและการขจดัแนวโนม้ (Detrend) ขอ้มูล
อนุกรมเวลา โดยการประมาณแนวโน้ม 2 วิธี คือ วิเคราะห์
สมการถดถอยเชิงเส้น (Linear Regression) และสมการถอถอย
โพลิโนเมียลดีกรีสูง (Higher-Order Polynomial Regression) 

การเปรียบเทียบทาํโดยนาํค่าความแตกต่างของค่าจริง และการ
ประมาณแนวโน้มไปจัดให้อยู่ในรูปแบบของนุกรมเวลาที&
สามารถทําการทํานายได้ด้วยโครงข่ายประสาทเทียม ที& ใช้
ก ร ะ บ ว น ก า ร เรี ย น รู ป แ บ บ  Quick Propagation ทํ า ก า ร
เปลี&ยนแปลงโครงสร้างของโครงข่ายหลายๆแบบแลว้วดัความ
ถูกตอ้งของการทาํนาย ขอ้มูลที&ใชใ้นการทดลองเป็นขอ้มูลราคา
นํ� ามนัดิบที&นําเขา้จากแหล่งโอมาน ยอ้นหลงั 6 ปี จากผลการ
ทดลองพบวา่วิธีการขจดัแนวโนม้แบบเชิงเชิงแมจ้ะคาํนวณได้
ง่าย แต่ให้ค่าความผิดพลาดมากกว่าการพยากรณ์แบบโพลีโน
เมียล อีกทั� งต้องใช้โครงข่ายประสาทเทียมที& มีโครงสร้าง
ซบัซอ้นกวา่ดว้ย   
งานวิจัย [12] การพยากรณ์ราคานํ� ามันดิบด้วยแบบจําลอง
นิวรอลเน็ตเวิร์ค งานวิจยันี� ไดส้ร้างแบบจาํลองนิวรอลเน็ตเวร์ิค
เพื&อพยากรณ์ราคานํ� ามนัดิบเบรนท์ (Brent) โดยใชข้อ้มูลนาํเขา้
เป็นราคานํ� ามนัดิบเบรนท์รายวนัตั�งแต่วนัที& 27 ธันวาคม พ.ศ. 

2545 จนถึงวันที&  13 มีนาคม พ .ศ . 2548 รวม 561 วนัทําการ 
นาํมาจดัเป็นชุด ชุดละ 10 วนั ไดจ้าํนวน 551 ชุด จากนั�นทาํการ
สร้างแบบจําลอง Back Propagation โดยให้มีนิวรอลในชั� น
ขอ้มูลนาํเขา้จาํนวน 10 นิวรอล นิวรอลในชั�นส่งออกจาํนวน 1 

นิวรอล แล้วท ดลองหาจําน วน นิวรอลใน ชั� น ซ่อนเร้น ที&
เห มาะสมที& สุดด้วยวิธี  Quadratic Interpolation แล้วทําการ
พยากรณ์ราคาไปขา้งหน้า 1 วนั การประเมินผลการพยากรณ์
จาํนวน 34 ครั� ง ดว้ย Mean Absolute Percentage Error (MAPE) 

พบวา่ไดแ้บบจาํลองที&ดีที&สุดที&มีนิวรอลในชั�นซ่อนเร้นจาํนวน 



 

200 ตวั โดยมีค่า MAPE โดยเฉลี&ยเท่ากบัร้อยละ 1.98 จากราคา
จริง  
งานวิจยั [13] การพยากรณ์ราคานํ� ามนัดิบไลท์สวีทและนํ� ามนั
สําเร็จ รูป  เบ น ซิน ใน ตลาดฟิ วเจอร์ไน เม็กซ์โดยการใช้
แบบจําลองอาร์ฟีมา1เป็นการทดสอบความสามารถในการ
พยากรณ์ราคานํ� ามนัดิบ ไลท์สวีทและนํ� ามนัสําเร็จรูปเบนซิน
รายวนัจากตลาดฟิวเจอร์ไนเม็กซ์ด้วยแบบจาํลองอาร์ฟีมา รา
คานํ� ามัน ดิบไลท์สวีทตั� งแต่ว ัน ที&  30 มีนาคม 2526 ถึง 31 

มกราคม 2552 และ ราคานํ� ามนัสาํเร็จรูปเบนซินตั�งแต่วนัที& 10 

มีนาคม 2548 ถึง 31 มกราคม 2552 ใน ตลาดฟิวเจอร์ไนเม็กซ์ 
วิธีการศึกษาวิจัยในครั� งนี� ก็คือ การนําราคานํ� ามันทั� งสองมา
ทดสอบการมี long memory ก่อน จากนั�นจะใชแ้บบจาํลองอาร์
ฟีมาเพื&อหารูปแบบที& เหมาะสมเพื&อนําไปใช้ในการพยากรณ์ 

โดยที&แบบจาํลองอาร์ฟีมาที&เหมาะสมจะตอ้งมีค่าพารามิเตอร์
ผลต่างอยูใ่นช่วง )- 0.5,0.5) เท่านั�น ผล การศึกษาพบวา่ราคานํ� า
มนัทั�งสองชนิดมี long memory แบบจาํลองอาร์ฟีมาที&เหมาะสม
ต่อการ พยากรณ์ราคานํ� ามันดิบไลท์สวีท คือ ARFIMA(10, 

0.1142, 0) โดยมีค่าพารามิเตอร์ผลต่างเท่ากับ  0.1142 ซึ& งอยู่
ในช่วง )0,0.5) โดยเมื&อได้เปรียบเทียบราคาจากการพยากรณ์
ดว้ยแบบจาํลองอาร์ฟีมา กบัราคาจริงของนํ� ามนัดิบไลท์สวีท 
ปรากฏวา่แบบจาํลองมีประสิทธิภาพที&จะนาํมาพยากรณ์ราคาได ้

ถูกตอ้ง ส่วนราคานํ� ามนัสาํเร็จรูปเบนซินแบบจาํลองอาร์ฟีมาที&
ได้คือ ARFIMA(12, 0.5333,12) แต่ เนื& องจากค่าพารามิเตอร์
ผ ล ต่ าง เท่ ากับ  0.5333 ซึ& งไ ม่ อ ยู่ ใน ช่ วง  )- 0.5,0.5) ดังนั� น
แบบจําลองอาร์ฟีมา ของราคานํ� ามันสําเร็จรูปเบนซินจึงไม่
เหมาะสมที&จะนาํมาพยากรณ์ราคาได ้

3. ขั =นตอนการดาํเนินงานวิจยั 

ในงานวจิยันี�  การวเิคราะห์ข่าวสถานการณ์นํ� ามนัดิบดว้ยเทคนิค
เหมืองขอ้ความ เป็นการวิเคราะห์วิเคราะห์เพื&อหาความรู้ใหม่
และหาความสมัพนัธ์ของขอ้มูล  มีวตัถุประสงคเ์พื&อจาํแนกที&ได้
จากการวิเคราะห์ข่าวสถานการณ์ราคานํ� ามันแบ่งเป็นราคา
สูงขึ�นหรือราคาลดลงโดยใช้ขอ้มูลจากการวิเคราะห์ที&ไดจ้าก
ข่าวสถานการณ์ราคานํ� ามนัเป็นปัจจยัในการหาความสัมพนัธ์ที&
เกิ ด ขึ� น  แล ะ รวบ รวม ข้อ มู ล ที& ได้จ าก ก ารวิ เค ราะห์ ข่ าว
สถานการณ์ราคานํ� ามนัจากกลุ่มไทยออยล ์ศูนยข์อ้มูลดา้นราคา
นํ� ามัน  (https://www.thaioilgroup.com) จํานวน110 ระเบียน 

เพื&อทําการวิเคราะห์ข่าวโดยเก็บข้อมูลอยู่ในรูปแบบเอกสาร
ไฟล์ประเภทแบบ .csv เพื&อเขา้ไปประมวลผลด้วยโปรแกรม 

Weka เวอร์ชนั 3.6 ทาํการวเิคราะห์ต่อไป  และสร้างขั�นตอนวิธี
ในการจาํแนกขอ้ความ  มีกระบวนการทาํงานดงัรูปภาพที& 1 

 

 

 

 

 

 

 

 

ภาพที� 1: ขั�นตอนการทาํงาน 

3.1 การเตรียมข้อมูลและการแปลงข้อมูล 
การคัดกรองข้อมูล (Text Cleaning) เป็นการจัดการข้อมูล
เนื& อ งจาก ข้อ ค วาม ข่ าวอ ยู่ ใน รูป แ บ บ ที& ไม่ มี โค รงส ร้าง 
(Unstructured) ดงัตารางที& 1 

ตารางที� 1: ตารางข่าวที&อยูใ่นรูปแบบที&ไม่มีโครงสร้าง 

ลาํดบั ขอ้ความข่าว ผลลพัธ์ 

1. ราคานํ� ามนัดิบปรับตวัเพิ&มขึ�นหลงัท่อ
ขนส่งนํ� ามนัดิบในภูมิภาคทะเลเหนือ
ประเทศองักฤษไดห้ยดุทาํการ
ซ่อมแซมท่อ ส่งผลให ้ ตลาดกงัวลต่อ
อุปทานที&ตึงตวั เนื&องจากเป็นท่อขนส่ง
ขนาดใหญ่ที&ส่งนํ� ามนัดิบได ้ 

ราคาสูงขึ�น 

(Increase) 

2. ราคานํ� ามนัดิบปรับตวัลดลงหลงัสตอ๊ก
นํ� ามนัดิบสหรัฐเพิ&มขึ�นประกอบกบั
การชะลอตวัการใชน้ํ� ามนันอ้ยลง 

ราคาลดลง 

(Decrease) 

จากตารางที&  F ทําการแปลงให้อยู่ในรูปแบบที& มีโครงสร้าง 

(Structured)   โดยนําข้อความผ่านการสกัดคาํด้วยโปรแกรม 
Lexto  นาํขอ้ความที&ไดแ้ทนดว้ยรหสัคียเ์วร์ิด ดงัตารางที& 2 

ตารางที� 2: ตารางข่าวที&อยูใ่นรูปแบบที&มีโครงสร้าง 

คีย์
เวร์ิด 

ปัจจยั 

A1 ราคานํ� ามนัดิบปรับเพิ&ม 

A2 ราคานํ� ามนัดิบปรับลด 



 

A3 ปัจจยัลบ 

A4 ปัจจยับวก 

A5 การเทขายทาํกาํไร  

A6 ราคานํ� ามนัดิบปรับตวัเพิ&มขึ�นแตะระดบัสูงสุด2 ปี 

A7 อุปทานคงที& 
A8 ปิดซ่อมท่อขนส่งนํ� ามนัดิบในทะเลเหนือ 

A9 ความตอ้งการใชน้ํ� ามนัจีนที&ยงัคงแขง็แกร่ง 

A10 ความขดัแยง้ในไนจีเรียที&เตรียมประทุขึ�นในเร็วนี�  

A11 ปริมาณนํ� ามนัเบนซินสหรัฐฯ คงคลงัพุง่ขึ�น 
A12 อุปสงคที์&แขง็แกร่ง 

A13 กลุ่มผูผ้ลิตนํ� ามนัดิบยดืระยะเวลาการปรับลดกาํลงั
ผลิตจนถึงสิ�นปี 2561 

A14 ผูผ้ลิตนอกกลุ่มตกลงยดืระยะเวลาขอ้ตกลงลดกาํลงั
ผลิตนํ� ามนัดิบไปจนสิ�นปี 2561 

A15 หลงันกัลงทุนรอผลการประชุมของกลุ่มโอเปกในการ
ยดืระยะเวลาการลดกาํลงัการผลิต 

A16 ความไม่แน่นอนในการต่อระยะเวลาลดกาํลงัการผลิต 

A17 หลงัท่อส่งนํ� ามนั Keystone กลบัมาดาํเนินการอีกครั� ง 
A18 ปิดท่อขนส่งนํ� ามนัดิบจากแคนาดามายงัสหรัฐ 

A19 สตอ็กนํ� ามนัดิบสหรัฐฯ ปรับลดลง 
A20 ความเชื&อมั&นวา่กลุ่มโอเปกจะขยายเวลาปรับลดการ

ผลิตนํ� ามนั 
A21 ปริมาณการผลิตนํ� ามนัดิบจากสหรัฐฯ ที&เพิ&มขึ�น 
A22 อุปทานออกสู่ตลาดมาก 

A23 อุปทานออกสู่ตลาดนอ้ย 
A24 ความกงัวลต่อสถานการณ์ความตึงเครียดใน

ตะวนัออกกลาง 
A25 ซาอุดิอาระเบียลดการส่งออกนํ� ามนั 
A26 จีนนาํเขา้นํ� ามนัดิบลดลง 

A27 สหรัฐฯ ปรับลดกาํลงัการผลิต 

A28 การปราบปรามคอรัปชั&นครั� งใหญ่ในซาอุดิอาระเบีย 

A29 ซาอุดิอาระเบีย และรัสเซียหนุนการขยายเวลาปรับลด
กาํลงัการผลิตนํ� ามนัดิบ 

A30 ค่าเงินดอลลาร์สหรัฐฯ อ่อนค่า 

A31 ความตอ้งการใชน้ํ� ามนัมีแนวโนม้ชะลอตวั 

A32 ความตอ้งการใชน้ํ� ามนัดิบที&เพิ&มขึ�น 

A33 เฮอร์ริเคนฮาร์วยีเ์ตรียมพดัถล่มชายฝั&ง สหรัฐ 
A34 โรงกลั&นในสหรัฐฯ ปิดดาํเนินการผลิต 

A35 ปริมาณการส่งออกนํ� ามนัดิบของโอเปกปรับตวัสูงขึ�น 

A36 ความตอ้งการใชน้ํ� ามนัในประเทศจีนปรับตวัสูงขึ�น 

3.2 การวดัประสิทธิภาพ 
วธีิการทดสอบเพื&อเปรียบเทียบประสิทธิภาพของแต่ละ
อลักอริทึมในการวเิคราะห์ข่าวสถานการณ์ราคานํ� ามนัดิบ
สามารถวดัที&ประสิทธิภาพของการจาํแนกขอ้มูลไดจ้าก การวดั
ค่าความถูกตอ้ง (Accuracy) เป็นผลความถูกตอ้งแม่นยาํของการ
พยากรณ์ ค่าความแม่นยาํ (Precision)  ผลพยากรณ์วา่ราคา
สูงขึ�นถูกตอ้งเท่าไร ค่าความระลึก (Recall) ผลพยากรณ์ไดว้า่
ราคาสูงขึ�น เป็นอตัราส่วนเท่าไรของทาํนายราคาสูงขึ�นทั�งหมด 

และค่า F-Measurement หากมีค่าความถูกตอ้งสูงก็แสดงวา่
โปรแกรมสามารถทาํนายไดถู้กตอ้งแม่นยาํ 

ตารางที� 3: ตาราง Confusion Matrix  

4. ผลการดําเนินงานวจัิย  
ข่าวสถานการณ์ราคานํ� ามนัดิบจาํนวน 110 ระเบียนแบ่งเป็นชุด-

ข้อมูลจํานวน เรียนรู้ (train) จํานวน 80 ระเบียน  และข้อมูล
ทดสอบ (test) จาํนวน 30 ระเบียน ผลที&ไดคื้อ คือ 

ตารางที� 4: ตารางเปรียบเทียบค่าความถูกตอ้ง Precision Recall และ F-

measure 

A
ct

ua
l 

Predict Class 

กลุ่มจาํแนก ราคาสูงขึ�น ราคาตํ&าลง 

ราคา
เพิ&มขึ�น 

True Positive  

(TP) 

False Negative 

(FN) 

ราคาลดลง False Positive 

(FP) 

True Negative 

 (TN) 

 

Model 

Correctly Classified Instances (%) 

Acc P R F TP = class 

J48 89.29% 87.1% 92.0% 88.9% 91.1% increase 

88.3% decrease 

%-NN  

(K-NN) 

93.14% 93.14% 93.0% 93.1% 93.1% increase 

96.3% decrease 

Naive 

bayes 

89.39% 92.6% 81.4% 84.5% 81.2% increase 

94.3% decrease 



 

จากตารางที& 4 พบว่าผลลพัธ์ ค่าความถูกตอ้ง ค่าความเที&ยง ค่า
ความระลึก และค่า F-Measure จากทั�ง 3 เทคนิควธีิแสดงใหเ้ห็น
วา่ เทคนิค K-Nearest Neighbor ใหป้ระสิทธิภาพในการจาํแนก
ดีที&สุดโดยจาํนวน K-NN เท่ากับ 3 ได้ค่าความถูกต้องเท่ากับ
ร้อยละ 93.14 ค่าความเที&ยง ตน้ไมต้ดัสินใจ (Decision tree) ได้
ค่าความถูกต้องเท่ากับร้อยละ 89.29 Naive bayes ได้ค่าความ
ถูกตอ้งเท่ากบัร้อยละ 89.39  

5. สรุปผลการดําเนินงานวจัิย  
งานวิจัยนี� ได้นําเสนอการวิเคราะห์ข่าวสถานการณ์ราคา
นํ� ามนัดิบดว้ยเทคนิคเหมืองขอ้ความ โดยทดสอบประสิทธิภาพ
โดยใชอ้ลักอริทึม K-Nearest Neighbor (KNN) ตน้ไมต้ดัสินใจ
และ Naïve bays พบว่า ค่าความถูกตอ้งอัลกอริทึม K-Nearest 

Neighbor (KNN) ที&  K-NN= 3 ข่าวที& มีลักษณะใกล้เคียงมาก
ที&สุดนาํมาโหวตกนั การแบ่งจาํนวนชุดขอ้มูลฝึกสอน (Training 

Set) และ ข้อมูลทดสอบ (Testing Set ) มีผลต่อความถูกต้อง
แม่นยาํ จากการศึกษาทาํให้ผูว้ิจยัไดเ้ห็นประโยชน์ของการทาํ
เหมืองข้อความ (Text mining) เพื&อวิเคราะห์ข่าวสถานการณ์
ราคานํ� ามันดิบว่าราคามีแนวโน้มเพิ&มขึ� นหรือลดลง เพื&อเป็น
ประโยชน์แก่ผู ้ที& ต้องการวิเคราะห์ราคานํ� ามันดิบและเป็น
ประโยชน์ต่อนักลงทุนที&สามารถวิเคราะห์แนวโน้มราคา
นํ� ามนัดิบได ้ซึ& งงานวิจยัในอนาคตจะออกแบบระบบวิเคราะห์
ข่าวแบบอตัโนมติั 

เอกสารอ้างองิ 

[1] วิชุดา โชติรัตน์, “ระบบวิเคราะห์ข่าวออนไลน์โดยใชฐ้านความรู้ออน
โทโลยี และการทําเหมืองข้อความกรณีศึกษาข่าวในพื�นที&5 จังหวัด
ชายแดนภาคใต้ ประเทศไทย”. สาขาวิชาเทคโนโลยีสารสนเทศ , 

มหาวิทยาลยัเทคโนโลยพีระจอมเกลา้พระนครเหนือ, 2554. 

[2] ชัดชัย แก้วตา และอจฉัรา มหาวรีวฒัน์. “การวินิจฉัยคดีด้วยเทคนิค
ต้นไม้ตัดสินใจ”. ภาควิชาคณิตศาสตร์ สถิติและคอมพิวเตอร์ คณะ
วิทยาศาสตร์ มหาวิทยาลยัอุบลราชธานี, 2553. 

[3] พยูน พาณิชย์กุล. “การพฒันาระบบดาต้าไมนิ& งโดยใช้ Decision 

Tree”. สาขาวิชาเทคโนโลยสีารสนเทศ สถาบนัเทคโนโลยีพระจอมเกลา้
คุณทหารลาดกระบงั, 2548.  

[4] จิราพร ยิ&งกวา่ชาติ, “การประยกุตใ์ชก้ารเรียนรู้แบบเบยก์บั 

การสร้างแบบจาํลองสําหรับทาํนายผลสําเร็จการศึกษาของนักศึกษา”.  

สาขาวิชาเทคโนโลยสีารสนเทศ, มหาวิทยาลยัศรีปทุม, 2549. 

[5] นรุตม ์บุตรพลอย. “การประยกุต์ Soft Computing และK-Nearest 

Neighbor เพื& อ ใ ช้ป ระ ม าณ ค่ าสู ญ ห ายข อ งข้อ มู ล ”. NTIC 2010; 

มหาวิทยาลยัราชภฏักาํแพงเพชร. 25-29. 

[6] Chuaykoblap, S., Chutima, P., Chandrachai, A., & Nupairoj, 

N. Expert-based text mining with Delphi method for crude oil 

price prediction. International Journal of Industrial and 

Systems Engineering, 25(4). doi:10.1504/IJISE.2017.083045 

[7] Kulkarni, S., & Haidar, I. (2009). Forecasting Model for 

Crude Oil Price Using Artificial Neural Networks and 

Commodity Futures Prices (IJCSIS) International Journal of 

Computer Science and Information Security, 2(1).  

[8] Yu, L., Wang, S., & Lai, K. K. (2005). A Rough-Set-

Refined Text Mining Approach for Crude Oil Market Tendency 

Forecasting. International Journal of Knowledge and Systems 

Sciences, 2(1).  

[9] Yu, L., Wang, S., & Lai, K. K. (2008). Forecasting crude oil 

price with an EMD-based neural network ensemble learning 

paradigm. Energy Economics, 30(5), 2623-2635. 

doi:https://doi.org/10.1016/j.eneco.2008.05.003 

[10] Zhao, Y., Li, J., & Yu, L. (2017). A deep learning 

ensemble approach for crude oil price forecasting. Energy 

Economics, 66(Supplement C), 9-16. 

doi:https://doi.org/10.1016/j.eneco.2017.05.023 

[11] วาชยัยงุ, ม. (2550). การขจดัแนวโนม้ราคานํ�ามนัดิบสาํหรับการ

ประมาณดว้ยโครงข่ายประสาทเทียม. (ปริญญาโท การศึกษาอิสระวิทยา

ศาสตรมหาบณัฑิต), มหาวิทยาลยัขอนแก่น, .  

[12] สุริยะ, ค. (2548). การพยากรณ์ราคานํ�ามนัดิบดว้ยแบบจาํลอง

นิวรอลเน็ตเวิร์ค. Retrieved from มหาวิทยาลยัเชียงใหม่. สาํนกัหอสมุด:  
[13] 
 


